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Pesquisa

Imagem Original Mdascara de Referéncia Predicao

Introducao

Na silvicultura comercial, ap6s a colheita, existem residuos lenhosos
remanescentes com valor econdmico, cujo o mapeamento é dificultado
pela extensa e irregular area de plantio. Para superar essa limitacao, o
uso de geotecnologias e sensores remotos, como drones, possibilita
mapear essas regides com precisao. Assim, este trabalho utilizou a
técnica de segmentacao de imagens baseada em inteligéncia artificial
para identificar residuos e propor solucdes ao setor florestal.

: ~ :
o o
O bj et I vo S Imagem Original Méscara de Referéncia Predigao

O trabalho teve como objetivo central identificar residuos florestais
lenhosos de dimensdes comerciais em areas pos-colheita, utilizando
imagens de drones e arquiteturas de segmentacao de imagens, a fim de
propor uma solugao precisa e aplicavel ao setor florestal.

Figura 2: Resultados da segmentacao.

Material e Métodos

As etapas previstas para alcancar os resultados podem ser
observadas na figura 1.
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—— R . As métricas para a classe background apresentaram alto desempenho,
) e reflexo do desbalanceamento do conjunto de dados. Ja para residuos
AT PN lenhosos, o Recall foi 60%, Precision 55% e Jaccard 40%, indicando que o
" - e = modelo detecta bem a presenca, mas erra na delimitacao. O F1 de 78%
W T | vegoss | e mostra equilibrio global aceitdvel, enquanto o Jaccard Macro (69%)
) oo reflete a dificuldade em distinguir residuos de outros elementos da cena
(Tabela 1).
Figura 1: Etapas metodologicas.
Classe Jaccard (%) Precision (%) Recall (%) F1 (%)
ReS U Itq d OS Background 97 99 98 -
Residuo lenhoso 40 55 60 -
O modelo apresentou capacidade de identificar residuos lenhosos com il o : ' /8
consisténcia em cenarios de menor ruido. Contudo, apresentou Tabela 1: Desempenho nas métricas avaliadas.
delimitacdo imprecisa, predi¢cOes parciais e omissOes, consequéncias do
forte desbalanceamento de classes (Figuras 2 e 3). Conclusdes
ApOiO Financeiro Considerando a complexidade e escassez dos dados, os resultados

mostram que a abordagem proposta tem potencial para apoiar operacoes
no setor florestal, ao reduzir o risco de subestimar residuos lenhosos e
minimizar perdas econdmicas.
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