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Resultados e Discussao

Introducao

Super-resolucao de imagens € um problema tradicional em
visao computacional. Contudo, poucos trabalhos focam em
ilustracoes. Nosso objetivo é estudar o impacto das funcoes de
perda das redes neurais nesta tarefa no dominio de ilustracoes.
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Figura 1 - Comparacdo entre a imagem original (1%), cuja versdo miniaturizada foi
entdo interpolada pelo método bictbico (2%) e por uma rede neural (3?).

Figura 4 - Comparacdo entre o resultado do baseline e o melhor resultado encontrado.
Primeira linha: Baseline. Segunda linha: Método proposto usando MixGE.

Objetivos

e Determinar qual funcao de perda produz os melhores
resultados em super-resolucao em imagens ilustradas;

e Otimizar nitidez de bordas e auséncia de ruidos;

e Obter fidelidade a imagem original (cores e formas).

A funcao de perda utilizando deteccao de bordas MixGE
obteve os melhores resultados na maioria das métricas, vide
Tabela 1. Contudo, em imagens desfocadas, houve grande
incidéncia de ruido, sendo um caso patologico em que seu
desempenho foi pior que o Baseline (Figura 4, coluna 3).

M Danbooru2020 Mangal(9 SYNLA (Color)
. , ethods

Material e Métodos PSNR  SSIM PSNR  SSIM PSNR  SSIM

Bilinear 21.42 0.7806 17.52 0.6922 21.19 0.7475

O trabalho foi conduzido utilizando trés conjuntos de dados Bicubic 21.97  0.8026 18.01  0.7190 2229 0.7977

. . Baseline 23.08  0.8274 1931  0.7726 2250  0.7638

de imagens ilustradas: Danbooru2020, SYNLA e Manga109. . i o iy (56D

~ Ours (MSE) 2399  0.8514 20.12  0.8040 23.14  0.7816

— T e Ours (MAE) 23.14  0.8402 19.07  0.7751 22.58  0.7831

| Ours (DSSIM) 23.12  0.8600 19.34  0.7949 2237  0.8013

1 j Ours (MixGE, A\ = 0.01) 2461  0.8708 20.62  0.8235 2330 0.7864

Blur and Downsample (33) » Input —> Neural Network (x3) Error Ours (MixGE, A\g = 0.10) 24.62  0.8700 20.65 0.8216 23,22 0.7858

i Ours (MixGE, A\ = 1.00) 24.66  0.8707 20.63  0.8231 2324  0.7839

Figura 2 - Processo de treinamento da rede. Fonte: Os autores. Tabela 1 - Avaliacao quantitativa das funcdes de perda. Valores maiores sdo melhores
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Conclusoes

fuxfy

e Observamos melhorias ao aplicar conhecimentos do
dominio de interesse na func¢ao de perda do modelo.

e Trabalhos Futuros: verificar se as caracteristicas de qualidade
e as relacoes das funcoes de perda sao mantidas se usadas
em uma arquitetura de rede maior que a da Fig 2.
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Figura 3 - Arquitetura da rede neural ESPCN. Fonte: Shi et al. (2016)

Sub-pixel convolution layer
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